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INTRODUCAO

A epilepsia € uma das mais freguentes doencas neurologicas ao
redor do mundo, caracterizada por crises epilepticas, parciais ou
totais com a hiper estimulacao e hiper sincronia entre uma ou
mais regides do céerebro. Alem disso, dada a complexidade
surgem algumas demandas como a criagcao e implantacao de
dispositivos capazes de permitir o0 monitoramento dos pacientes
e gue detectem a crise epiléptica com antecedéncia suficiente. A
rede neural artificial (RNA), por exemplo, pode ser importante
ferramentas no contexto para o reconhecimento de possiveis
padroes, a partir do uso dos registros eletroencefalograficos.
Complementarmente, algumas ferramentas como a medicao do
acoplamento fase-amplitude podem ser adequadas para a
obtencao de caracteristicas suficientemente representativas
acerca da situacao fisioldgica e/ou patoldgica.

OBJETIVOS

O principal objetivo deste trabalho foi obter, atraves de uma rede
neural simples, a classificacao automatica entre registros
eletroencefalograficos saudaveis e nao saudaveis, onde ha a
presenca de uma crise epiléptica.

METODOLOGIA

Os registros usados foram obtidos com ratos Wistar machos, de
cortex, hipocampo e talamo, Induzidos a partir do
pentilenotetrazol para a mioclonia. Além disso, do lado esquerdo
ha um registro eletroencefalografico saudavel e do direito
durante a mioclonia, um exemplo de uma crise epileptica:
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O indice de modulacao pode ser visto passo a passo a seguir, e
no contexto foi utilizado para a extracao de caracteristicas,
possibilitando a avaliacao do acoplamento fase-amplitude:
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A RNA fol implementada pela biblioteca PyGAD no Python, com
as faixas de frequéncia que foram utilizadas para a fase (0 a 2
Hz,2 a 6 Hz e 8 a 14 Hz) e para a amplitude (as demais) com o
indice de modulacado. Além disso, ressalta-se que a melhor
configuracao possivel para a rede ilustrada, em termos dos
pesos dos neuronios, foi obtida apds o processo de otimizacao
fornecido por um algoritmo genético (AG):
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DADOS OBTIDOS E RESULTADOS

A evolucao da acuracia pode ser visualizada a sequir:
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CONCLUSOES

Com Isto, percebe-se gue RNAs simples podem fornecer
classificadores automaticos razoaveis e um processo de
extracao de caracteristicas gque permita de fato representar a
natureza dos dados é fundamental. Além disso, outras
estratégias podem potencializar a acuracia e outros fatores de
desempenho de um classificador, como a utilizacao de mais
neuronios ou mesmo 0 uso de outros tipos de algoritmos de
aprendizado de maguina.
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